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e W tradycyjnym projektowaniu graficznym (postery, ulotki, czasopisma,
web dev) wszelkie ozdobniki (tj. elementy estetyczno-artystyczne) maja
wzbudza¢ emocje, wywotywac skojarzenia, wyraza¢ ukryty przekaz itp.
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wzbudza¢ emocje, wywotywac skojarzenia, wyraza¢ ukryty przekaz itp.

o W DataViz nie ma miejsca na zadne ozdobniki: kazdy element wykresu
ma ilustrowa¢ dane/teze lub ew. utatwia¢ odbiorcy interpretacje.
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e W tradycyjnym projektowaniu graficznym (postery, ulotki, czasopisma,
web dev) wszelkie ozdobniki (tj. elementy estetyczno-artystyczne) maja
wzbudza¢ emocje, wywotywac skojarzenia, wyraza¢ ukryty przekaz itp.

o W DataViz nie ma miejsca na zadne ozdobniki: kazdy element wykresu
ma ilustrowa¢ dane/teze lub ew. utatwia¢ odbiorcy interpretacje.

o Wg Tuftego celem jest maksymalizacja data-to-ink ratio.
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FIG. 1. Order patterns for three points.
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Figure 3. AIC and relaive probabiliy () for e Fermi models.

3.2.2 BATSE and Swit
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Hierarchia

Hierarchia utatwia dostrzezenie na
wykresie tego co najistotniejsze. Tzn.
elementy najwazniejsze powinny
najbardziej rzuca¢ sie w oczy.
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Hierarchia

Hierarchia utatwia dostrzezenie na
wykresie tego co najistotniejsze. Tzn.
elementy najwazniejsze powinny
najbardziej rzuca¢ sie w oczy.

o Hierarchia typografii — np.
wielkos¢ czcionki w nagtéwkach
tekstu; wielkos¢ etykiet na
wykresie itp.

@ Elementy graficzne —
powiazanie z wyréznieniem
(slajd 6), kontrastem (slajd 25)
i skala (slajd 31), ale tez
balansem (slajd 4), kompozycja
(slajd 16) i ksztattem (slajd 19).
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